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ABSTRACT 

 

 

 

 

The number of YouTube users is constantly rising. However, such success is not 

without its drawbacks. Spam has become a common form of attack and threat, and 

most YouTube users are unaware of it. Receiving and being overwhelmed with 

unnecessary spam regularly has become one of the most internet-disruptive topics in 

today's world. The Support Vector Machine (SVM) is used in this study to develop a 

YouTube detection framework. The YouTube spam datasets were obtained from the 

UCI Machine Learning Repository. This project aims to show that an SVM model can 

accurately predict YouTube spam in a comment. Based on the SVM model, this 

research could produce a system that can detect spam and legitimate comments on 

YouTube. 
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ABSTRAK 

 

 

 

 

 

Bilangan pengguna YouTube terus meningkat. Namun, kejayaan itu bukan 

tanpa kekurangannya. Spam telah menjadi bentuk serangan dan ancaman yang biasa, 

dan kebanyakan pengguna YouTube tidak menyedarinya. Menerima dan dibanjiri 

dengan spam yang tidak perlu secara berkala telah menjadi salah satu topik yang 

mengganggu internet di dunia sekarang. Mesin Vektor Sokongan (SVM) digunakan 

dalam kajian ini untuk mengembangkan kerangka pengesanan YouTube. Set data 

spam YouTube diperoleh dari UCI Machine Learning Repository. Projek ini bertujuan 

untuk menunjukkan bahawa model SVM dapat meramalkan spam YouTube dengan 

tepat dalam komen. Berdasarkan model SVM, penyelidikan ini dapat menghasilkan 

sistem yang dapat mengesan spam dan komen yang sah di YouTube.  
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